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회사명 ㈜클레비

본사 위치 경기도 화성시 동탄 첨단산업 1로 27 금강 펜테리움 IX타워

대표 이사 이환호, 김홍기

설립일 2022년 9월

홈페이지 www.clevi.ai

업종 정보 통신업

01 회사개요: 회사 소개

주식회사 클레비(Clevi)는 2022년 09월 이환호 대표에 의해 설립된 AI Platform 전문 기업입니다.

현재 경기도 화성시에 본사를 두고 있으며, 국내 AI 기업으로는 유일하게 초거대 언어모델(LLM), 비전 인텔리전스 모델(VLM), 피지컬 AI 트레이닝 플랫폼, 

옴니모달, 레드팀 보안 에이전트, 코딩 에이전트 등 AI 전 영역을 아우르는 와이드 스펙트럼 기술 역량을 확보하고 있습니다. 

Clevi는 Wide-Spectrum AI 기업입니다.
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01 회사개요: 회사 연혁

우리의 시작과 여정
AI가 세상을 바꾸는 시대, 누구나 고성능 AI를 활용할 수 있는 인프라를 만들겠다는 목표로 시작했습니다.

오늘까지의 도전과 성장 과정을 통해 더 견고한 AI 생태계를 구축해 가고 있습니다.

2024년 12월

Ivy 옴니모달 확장 및

On-Premises 기반 구축

2025년 02월

ISO 9001 인증 취득

연구개발 전담부서 설립

Ivy Beta 서비스 실시벤처기업 인증취득

2025년 03월2025년 05월

2022년 09월

회사창립

AI Platform 전문기업 설립

2023년 06월

Ivy 데이터 인프라 구축 Ivy Proto-Type 개발 및 Test

2023년 12월

자회사 설립(아이비씨에스)

2024년 03월



클레비 회사소개서

시장과 문제 정의
02

기존 산업에서 AI적용의 한계(스몰 LLM/CNN/RAG)

패러다임의 전환
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02 시장과 문제 정의: 산업에서 AI적용의 한계(커스텀 LLM/CNN/RAG)

스몰 LLM의 한계
커스텀 LLM은 실제 현장 적용과 최신 정보 반영에 한계가 있습니다.

현장 적용한계

 PoC에서는 성공하더라도 예측 불가능한 변수와 복잡성에 직면하면 오류 발생

 반복적인 재학습과 튜닝이 필요해 비용 가중

데이터 한계

 특정 도메인에 한정된 데이터

 범용성 부족으로 새로운 상황 불가

원본 모델 의존

 오픈소스 모델의 구조와 데이터에 종속

 경쟁사와 유사 모델 양산, 독자성 약화

최신성/유연성 부족

 최신 기술 적용이나 구조 변경이 불가

 최신 정보 반영 어려움
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02 시장과 문제 정의: 산업에서 AI적용의 한계(커스텀 LLM/CNN/RAG)

CNN기반 시스템의 한계
실제 산업 현장에서는 기존 CNN기반 시스템이 다양한 변화와

복잡한 상황에 효과적으로 대응하지 못해 한계가 드러납니다.

블랙박스문제

 CNN의 의사결정 과정이 불투명해 결과 해석 및 설명이 어려움

 XAI기술이 미흡하여 모델의 투명성 확보의 어려움

상황 변화에 대한 한계

 단순한 “패턴차이”만 감지하여 정책/규정과 연결 불가

 정책, 규정, 컴플라이언스 등 외부 기준을 모델에 직접 반영의 어려움

 학습된 객체·상황 이외에도 정확도 급락

확장성 및 적용 범위 제한

 환경이나 도메인 변화 시, 기존 모델의 재사용 및 확장이 어려움

 학습되지 않은 패턴에는 일반화가 약하여 성능 보장 어려움

 커널 크기와 네트워크 깊이에 따라 정보통합 범위가 제한됨

계산량 및 자원 소모

 구조가 복잡할수록 연산량·메모리 사용량 급증

 사용량 급증으로 인한 도입 및 유지 비용 부담 증가 <공정에서 도입 시 탐지 대상이 바뀔 때마다 인식하지 못하는 모습>
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02 시장과 문제 정의: 산업에서 AI적용의 한계(커스텀 LLM/CNN/RAG)

RAG기반 AI의 한계
RAG 시스템의 대표적 문제점
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Source: Wenki Glantz | Medium
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02 시장과 문제 정의: 산업에서 AI적용의 한계(커스텀 LLM/CNN/RAG)

RAG기반 AI의 한계
RAG 기반 AI는 기존 LLM의 한계를 보완하지만, 데이터가 많아질수록

검색 품질과 정확성, 맥락 이해가 떨어져 현장 신뢰성이 낮습니다.

검색품질 저하

 데이터(문서)가 많아질 수록 관련성 높은 정보찾기의 어려움

 중요한 문서가 누락되거나 불필요한 문서가 함께 검색되어 결과의 신뢰도 하락

정확성 및 맥락 이해 한계

 검색된 문서가 질문의 의도와 정확히 불일치하여 답변 신뢰도 저하

 문맥을 충분히 반영하지 못해 답변의 신뢰성과 일관성 하락

 같은 질문에도 다른 문서를 불러와 일관성 있는 답변불가

실시간 업데이트 및 확장성 한계

 새로운 데이터가 추가되어도 검색 시스템에 즉시 반영되지 않아 최신성 부족

 데이터가 많아질수록 검색 속도와 품질이 저하되어 대규모 환경에서의 확장성 부족

 데이터가 계속 증가할수록 시스템 처리비용이 늘어 운영리소스 과다소모

보안 및 규제 대응 취약

 검색 과정에서 불필요한 민감 데이터 노출 가능성 있음

 데이터 내 규제·컴플라이언스 요구에 대응하기 어려움

많은 데이터

검
색

품
질
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02 시장과 문제 정의: 패러다임의 전환

페러다임의 전환
Clevi-X Platform은 자체 파운데이션 모델을 바탕으로 CTA, Toolcalling, Semantic Database 등 첨단 AI 기능을 통합한 차세대 인공지능 플랫폼입니다.

이를 통해 다양한 AI 에이전트와 서비스를 쉽고 유연하게 구축할 수 있으며, 다양한 환경에 맞춘 맞춤형 솔루션 제공이 가능합니다.

1.4T 언어모델

Vision Intelligence model

Semantic Database

보안 에이전트

ARI

RAG

CNN

커스텀LLM
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Clevi – X Intelligence Platform
03

Clevi-X Platform 요약

대규모 분산 딥러닝 인프라

Teacher-Student Model(Knowledge Distillation)

CoT Model

Semantic Database

Tool Calling
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03 Clevi-X Intelligence Platform : Clavi-X-Platform 요약

안정적인 데이터 보호 체계 및 고품질 데이터를 바탕으로 맞춤형 AI솔루션과 고도화된 분석을 통해 인사이트 제공

적대적 데이터 증강 (Adversarial Data Augmentation)

가상 샘플 생성(텍스트 무작위 변환, 이미지 회전·반전 등) 및

적대적 및 공격적 데이터 생성 및 분류로 고품질 데이터 세트 구현

정밀 리뷰 (Expert Review)

전문가가 샘플 단위로 리뷰하여 최종 정확도 보장 재귀적 피드백이 가져다주는 이점

재학습 (Continual Learning) 기반 교정

모델이 지속적으로 자신의 예측 결과를 반영해 데이터 품질을 점차 개선

Secure Container Environment

네트워크·파일·메모리 등 다층 격리로 외부 침입을 최소화

AI-Driven Orchestration

LLM이 컨테이너 자원 할당과 스케줄링 결정을 자동으로 내림 → 최적화된 부하 분산

Zero-Trust Architecture

LLM이 컨테이너 자원 할당과 스케줄링 결정을 자동으로 내림 → 최적화된 부하 분산

Stateful Container 관리

세션 정보, 사용자 맞춤 데이터 등을 컨테이너 내부에서 안전하게 지속 및 백업

Role-Based Prompting

‘데이터 수집 담당’, ‘품질 검수 담당’ 등 역할별 명령을 할당하여 AI 간 협업을 체계화

명시적 Input/Output 정의

각 단계의 입력과 출력을 분명하게 설정함으로써 에러를 최소화, 협업 시 인과관계가 명확

체크포인트(Checkpoint)기반 검증

단계별 산출물을 저장·검증해 안전하고 일관된 프로세스 구축

멀티 모달 연계

텍스트, 음성, 이미지, 센서 데이터 등을 연동하여 더욱 다양한 워크플로우 개발 가능

Chain-of-Thought (생각의 사슬) 

모델이 답을 도출하는 모든 중간 단계를 투명하게 보여주어 신뢰도 상승

Self-Critique & Correction

모델 스스로 오류 가능성을 검토하고, 필요하면 즉시 수정 제안

Explainable AI (XAI)

의사결정 로직을 시각적으로 표현하여, 인간이 결과를 검증하고 학습 과정에 참여 가능

Multi-Task Mastery

단순 질의응답을 넘어 코딩 보조, 문서 요약, 데이터 분석 등 다양한 업무를 동시에 수행

데이터 품질 및 관리

13

SVCE

ARI vNext
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03 Clevi-X Intelligence Platform : 대규모 분산 딥러닝 인프라

고효율 대규모 연산 인프라
기존 AI 인프라는 서버가 많아질수록 느려지고, 장애에 취약해 대규모 모델 운영이 어렵습니다.

Clevi는 수백 노드 이상의 GPU 인프라를 활용하여

1.4조 개 파라미터 규모의 초거대 언어모델 학습에 성공했습니다. 

병목현상: 노드 수 증가 시 네트워크 동기화 비용 급증

메모리 한계: 파라미터·Gradient 저장 공간 부족

불균형 문제: 일부 노드 속도가 전체 성능 저하

확장성 제약: 수백~수천 노드를 써도 효율이 떨어짐

독자적 분산 최적화 기술: 메모리 효율 극대화, 대규모 학습 안정성 확보

고유 병렬화 아키텍처: Data+Model+Pipeline 연산 병목 최소화

검증: 1.4조 개 파라미터 모델 안정적 학습
<서버-라우터 트리구조>
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03 Clevi-X Intelligence Platform : Teacher-Student Model(Knowledge Distillation)

Teacher-Student Model(Knowledge Distillation)
Clevi-X는 처음부터 대규모 모델을 정교하게 설계하여 이를 기반으로 소규모 모델을 학습시켜 안정성과 품질을 모두 확보한 고성능 AI를 제공합니다.

고성능의 1.4조 파라미터 규모의 LLM으로, 국내 최대 규모이자 글로벌 수준의 AI모델로 경쟁력을 갖고 있으며 다양한 솔루션 제공이 가능합니다.

15
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03 Clevi-X Intelligence Platform : Teacher-Student Model(Knowledge Distillation)

1.4조 파라미터 규모의 LLM으로 시작하는 고성능 AI
Clevi-X는 처음부터 대규모 모델을 정교하게 설계하여 이를 기반으로 소규모 모델을 학습시켜 안정성과 품질을 모두 확보한 고성능 AI를 제공합니다.

고성능의 1.4조 파라미터 규모의 LLM으로, 국내 최대 규모이자 글로벌 수준의 AI모델로 경쟁력을 갖고 있으며 다양한 솔루션 제공이 가능합니다.

16
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*업계 발표 및 추정치를 바탕으로 비교 Response Based knowledge Distillation

E** 0.3

S**
0.107

H** 0.204

G** 1.75
(추정)(해외)

(국내)

(국내)

(국내)

Clevi-X 1.4

단위: 조(파라미터 수)

0 0.5 1 1.5 2

x2

x1

x3

w12

w11

w13

w22

w21

w23

y1

y2

x2

x1

x3

w12

w11

w13

w22

w21

w23

y1

y2



클레비 회사소개서

AI 확산 시대, 투명성 확보를 위한 새로운 형태의 LLM_생각의 사슬(Chain of Though)
기존 AI는 ‘블랙박스’문제로 내부 과정이 불투명해 신용평가 등에서 불리한 결과를 받아도 그 이유를 파악하거나 이의를 제기하기 어렵다는 한계가 있었습니다.

Clevi-X는 Chain of Thought(CoT) 기반 기술로 추론 과정을 단계별로 보여주어 결과의 투명성을 높이고, 신뢰할 수 있는 AI를 제공합니다.

03 Clevi-X Intelligence Platform :  CoT Model
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*블랙박스: 내부 프로세스가 사용자에게 숨겨져 있어 의사결정 과정을 알기 어려운 인공지능 시스템

기대 효과

사용자 요청 생각 시작 응답

CoT 기반 단계별 사고 과정 예시

투명성 확보
기존 AI의 블랙박스 문제를 해결하여, 모델의 추론 과정을

단계별로 시각화하고 의사결정 근거를 명확히 제시

신뢰성 향상

결과의 근거가 명확히 드러나, 일관성 있는 결과와

높은 해석 가능성을 보장함

규제 대응력 강화

설명 가능한 AI로서 확보해 금융·의료 등 규제 산업에서도

적용이 용이하며, 법적 ·윤리적 요구사항을 충족할 수 있음

품질 개선의 가속화

추론 과정을 분석해 오류 원인을 신속히 파악하고,

모델 품질을 지속적으로 고도화할 수 있음

“AI가 사용자에게

응답할 때 주의해야할 점은?”

CoT 기법으로 내부적으로

추론 단계를 전개

추론 결과를 정리하여

응답을 사용자에게 전달
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AI 검색·분류의 신뢰성을 높이는 시맨틱 데이터베이스

03 Clevi-X Intelligence Platform : Semantic Database
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기존 백터기반 RAG 검색 문제점

시간 데이터와 연결 데이터를 적극적으로

저장하지 않으므로 연속된 데이터나

비슷한 데이터의 경우 잘못되거나

편향된 데이터를 로드할 가능성이 있음

대규모 언어 모델이 내부적으로 갖는

지식 제약이나 오류 발생 문제를

완전히 보완하지 못하므로, 복합적인 상황에서

정보 누락이나 거짓 정보가 생성될 수 있음

검색 단계 자체가 제대로 이루어지지 않을 경우, 

즉 적절한 키워드를 인식하지 못하거나

불충분한 검색 결과를 반환할 때

중요한 정보를 놓칠 위험이 있음

문제점 1 문제점 2 문제점 3



클레비 회사소개서

AI 검색·분류의 신뢰성을 높이는 시맨틱 데이터베이스

03 Clevi-X Intelligence Platform : Semantic Database
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Semantic 데이터베이스

절차별 문서 검색
응답에 있어 단일 문서 검색이 아닌

AI의 판단하에 다층 문서 검색과

추가 참고 문서 검색을 통한 정확한 응답 생성

접근 제어(ACL) 연동
각 디렉토리 별 접근 권한 부여를 통한 문서

보안 및 접근 권한별 문서 참조 분리

변경 이력 추적
문서가 저장된 시점, 수정된 시점 등의

기록을 통해 문서별 무결성 및

참조 가능여부, 진실성 판단

사내 지식 관리
주제나 부서명으로 문서를 분류하고, 

대화내용에 기반하여 자동 문서 생성 및 수정을

지원하여 업무가이드와 사례집 생성 및 관리 가능

문서 분석 및 분류 성능 향상
프로젝트 규모가 성장하고, 

시간이 지남에 따라 생기는 ‘비슷한 의미’의

문서도 정밀하게 판단가능

의미론적 사전 분석
저장하는 모든 형태의 데이터(사진, 비디오, 문서)의

내용을 분석하고 자율적으로 판단하여 최적화된 저장

공간 제약 없음
많은 공간이 필요한 벡터 기반 RAG 대비

설계상 무제한 용량을 제공함으로써 저장 공간 부족에 대한

염려 없이 필요한 만큼 문서를 보관 가능

데이터 보존
장기적으로 모든 문서를 안전하게 보관하여

데이터 유실을 방지하고 언제든지

필요한 정보를 쉽게 찾을 수 있음
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03 Clevi-X Intelligence Platform : Semantic Database

20

데이터 입력

시맨틱 데이터베이스 구조 요약

의미 분석 및 구조화

의미 기반 검색 및 추론

신뢰성·출처 추적 결과 제공그래프 데이터베이스 저장

맥락/출처/관계 정보 연결

Semantic 데이터베이스
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→ →

AI 검색·분류의 신뢰성을 높이는 시맨틱 데이터베이스
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CTA+Context Query → Hybrid Retrieval → Intelligent Folder Hits 

cip-5-agent Supervisor 

cip-5-x TextReader Pool cip-5-vision VisionReader Pool 

Doc Summaries + Citations Image/Table Findings 

Merge & Verify Evidence Pack Planner/DAG 

Semantic 데이터베이스
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03 Clevi-X Intelligence Platform : Tool Calling

LLM Function Calling Interface
LLM이 외부 도구(툴, API, 데이터베이스, 계산 엔진 등)를 직접 호출하는 솔루션

단순히 언어를 생성하는 데 그치지 않고, 필요한 순간에 외부 기능을 실행하여 실시간으로 더 정확한 답변을 제공

22

Web Search

Calculator

Code Interpreter

Communication
Tool

Database

Python REPL
Document

Retrieval Tool

Clevi-X-
platform

Tool Calling

 LLM이 외부 함수/API를 직접 호출하는 인터페이스

 답변 정확성 강화(Fact-Grounded)

 환각 감소

 신뢰성 향상

 기능확장성 강화
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Clevi Model Overview
04

ivy-3-text

Cip-4-mm

Cip-5-x

Cip-5-agent

Cip-5-vision
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04 Clevi Model Overview: Model Overview

Clevi 모델 라인업
고객사 요구에 맞춘 다양한 AI모델을 제공합니다
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04 Clevi Model Overview: Ivy-3-text

Ivy-3-text
AS 접수 등 다양한 업무 시나리오에 유연하게 대응

빠른 응답 속도를 자랑하는 비교적 작은 LLM 모델

 규모가 작음에도 불구하고, 고도화된 아키텍처를 통해 고품질의 답변을 빠르게 출력 가능

 이를 통해 다양한 환경에서도 즉각적인 정보 제공과 사용자 응대 실현

여러 사용자를 동시 지원

 동시 접속자가 많은 상황에서도 안정적인 처리 성능을 유지

 여러 사용자에게 끊김이 없는 고객 지원 및 정보 전달 제공

손쉬운 유지 · 확장으로 비즈니스 효율 극대화

 상대적으로 작은 모델 사이즈 덕분에 인프라 부담이 적고, 필요한 경우 확장이나 연동이 용이

 다양한 규모의 비즈니스 요구사항에 유연하게 대응 가능
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04 Clevi Model Overview: Cip-4-mm

Cip-4-mm
멀티모달 non-reasoning model

더 넓은 입력 채널 통합

 텍스트∙이미지∙음성 등 다양한 데이터를 동시에 다뤄 멀티모달 환경에서 유연하게 응용 가능

빠른 검색·분석 중심 기능

 복잡한 논리 추론보다는 대규모 문서/데이터의 검색∙분류∙매칭에 탁월

효율성과 확장성을 극대화한 아키텍쳐

 높은 처리량과 유연한 구조로, 조직의 다양한 요구사항에 맞춰 손쉽게 확장할 수 있어
대규모 환경에서도 안정적으로 운영이 가능
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04 Clevi Model Overview: Cip-5-x

Cip-5-x
최고성능 reasoning 모델

모호한 질문에도 단계별 추론과정으로 결론의 근거를 명확히 설명

 방대한 연구 및 검증을 목적으로 활용 시, 학습 및 개선 포인트를 쉽게 파악 가능

 과학·수학 분야에서의 탁월한 성능

복잡한 공식이나 이론을 이해·적용해 정확한 계산 및 해석 제공

 데이터 분석, 수치 모델링 등 고난도 작업에서도 우수한 결과 보장

 높은 수준의 신뢰도와 재현성

완성된 답변의 논리 과정을 확인할 수 있어 신뢰도 상승

 협업 및 공동 연구 시, 동일한 과정을 재현해 검증 가능

 연구·개발 분야에 적합한 확장성
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04 Clevi Model Overview: Cip-5-agent

Cip-5-agent
Agent 목적 reasoning 모델

목표 지향적 추론

 단순 질의 응답을 넘어 사용자 목표를 이해하고 계획 수립

 단계적 액션을 자동으로 실행

다양한 도구 활용

 외부 API·데이터·시스템을 연계하여 실행 가능한 결과를 만들어냄

Agentic AI

 코딩 에이전트, 워크플로우 자동화 에이전트 등 다양한 목적 기반 에이전트 설계에
직접 적용 가능하며 복잡한 작업 흐름을 지능적으로 조율·실행할 수 있음

<워크플로우 자동화 에이전트 ‘ARI’ 시연 예시>
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04 Clevi Model Overview: Cip-5-vision

Cip-5-vision
Agent 목적 reasoning 비전 모델

시각 정보 이해

 이미지·영상 내 객체, 관계, 상황을 정확히 인식하고 의미를 추론

복잡한 공식이나 이론을 이해·적용해 정확한 계산 및 해석 제공

 데이터 분석, 수치 모델링 등 고난도 작업에서도 우수한 결과 보장

 높은 수준의 신뢰도와 재현성

완성된 답변의 논리 과정을 확인할 수 있어 신뢰도 상승

 협업 및 공동 연구 시, 동일한 과정을 재현해 검증 가능

 연구·개발 분야에 적합한 확장성

<Cip-5-vision 모델이 산불을 감지하고 확산 경로 예측과 진압 지점을 추천>
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Solutions
05

코딩 에이전트

Physical AI

VLM-Vision Intelligence Model

ARI: 워크플로우 자동화 시스템

보안 에이전트
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05 Solutions: 코딩 에이전트

코딩 에이전트

<실제 Ivy 코딩에이전트 UI><클레비 코딩 에이전트로 제작한 VLM 솔루션> <일반인들의 코딩 에이전트 체험>
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05 Solutions: Physical AI

피지컬 AI

실시간 동작 학습

 인간의 움직임을 관찰·모방하여 즉각적으로 동작을 재현

 Few shot/One-shot 학습으로 빠른 적응

환경 인식 및 제어

 카메라·센서 데이터로 주변 상황을 이해

 로봇 팔, 드론, 자율주행 장치 등 물리 장치 제어 가능

산업·생활 적용성

 제조·물류 ·의료 ·서비스 로봇 등 다양한 분야에서 자동화와 생산성 향상에 기여

<출처:뉴시스 김선웅 기자, 산업AI 클레비 전시부스>
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05 Solutions: VLM-Vision Intelligence Model

VLM(Vision-Language Model)

멀티모달 통합 이해

 이미지, 동영상, 텍스트 데이터를 동시에 받아들이고, 복수의 데이터를 통합 해석

 인간의 인지 모형을 닮아, 다양한 감각(시각·언어 등)을 결합해 더 정확한 의미를 추론

복합적 추론 및 상황 이해

- 단순 이미지 분류가 아닌, 두 가지 정보를 결합해 복합적인 추론(reasoning)이 가능하여
대상의 상태를 정밀하게 파악하고 분석의 근거를 제시할 수 있음

- 의료 영상 판독, 산업 현장 위험 감지, 자율주행 등 고차원 의사결정분야에서 강력한 도구

Zero shot/Few shot 학습

- 새로운 태스크(Zero shot)나 소량의 예시(Few shot)만으로도 높은 성능으로 임무 수행

Ex) “000 결함이 있는 제품을 제외하라”는 간단한 텍스트 명령으로도 이미지 내 결함 탐지
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05 Solutions: ARI-워크플로우 자동화 시스템

워크플로우 자동화 시스템: 에이전트 플랫폼

34

검토

워크플로우 초안 자동생성

실행

보고

실패

성공

명령

피드백

P

A

D 자동
피드백

자연어 명령을 통해 AI가 자율적으로 노드를 생성 · 해석하여 기본적인 실행 워크플로우를 만듭니다.

AI 기반 능동 워크플로우 시스템은 AI에게 가이드라인을 제공하며 필요한 경우 AI가 생성한 워크플로우를 수정이 가능합니다.

작업 수행시 발생하는 예외상황은 AI에 의한 동적 의사결정을 통해 자율적으로 행동하여 사용자의 요청을 이행합니다.

실행 예시
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05 Solutions: 보안 에이전트

레드팀 테스트 솔루션

상시·자동화된 점검

 AI가 매일 NSA CVE리스트를 자동 갱신

 정해진 시간마다 서버, 시스템, 클라우드 환경에 대해 자동 레드팀 테스트 수행

 취약점 발견 즉시 관리자에게 알림 및 리포트 제공

실시간 대응력

 새로운 취약점(CVE)공개 즉시 테스트 반영

 제보된 취약점도 즉시 시나리오에 포함, 신속한 패치 유도

규제·컴플라이언스 대응

 금융, 의료, 공공 등 산업별 보안 규제와 표준 준수 검증

 보안 리스크 관리 및 감사 대응 문서 자동화 지원
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자연어 기반 탐지 대상 지정

windows/특정 폴더/특정 파일 등

시스템 안에 존재하는 임의의

대상입력하면 해당 대상에 대한

CVE 리스트를 불러와

보안 취약점을 검사합니다.
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실시간 CVE 리스트 호출

미국 NVD에서 최신 CVE리스트를

호출하여 대상 시스템과 네트워크의

보안 취약점을 탐지합니다.
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리포트 자동 생성

보안 취약점이 존재할 경우

관리자에게 경고를 하고 리포트를

자동으로 생성합니다. 



클레비 회사소개서

On-premises
06

하드웨어 구조

도메인 적용 워크플로우

격리환경
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Private 환경 Clevi HW 구성도

HA 구성

GPU(NPU) Server

고성능 CPU

Data 관리 서버
및 스토리지 영역

분석 및
모델링
영역

Integrated Database Cluster

Cold 
Backup 
Storage

보안 영역

Fine Dataset

파인튜닝 플랫폼

데이터셋 계산 영역

데이터 후처리 및 분석

플랫폼
헬스체크

플랫폼
운용

플랫폼
헬스체크

플랫폼
운용데이터 전처리

추론(생성) 
GPU서버

벡터 데이터
로드서버

사용자
서비스

파인튜닝
서버

SVCE 
Cluster

데이터셋 투입
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06 On-premises: 하드웨어 구조

하드웨어 기본 구조도

폐쇄망 기반 Full Service 구성 시 구조
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로컬 LLM 도입

1.차체 내부망 구축

데이터 수집
운영 설계

운용 및 피드백

모델 개발 및 학습 목적에 따른 데이터셋 정제 및 분류

합성 데이터 생성

데이터셋 품질 평가

Fine Dataset 준비
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06 On-premises: 도메인 적용 워크플로우

고유 도메인 활용 워크플로우

목적에 따른 사용량 예측 모델 선택

하드웨어 플랫폼 설계 모델 License 구매

로컬 네트워크 구성 및 구축 Fine Dataset 파인 튜닝

플랫폼 운영 시작 Semantic Database 및 ARI 구성

지속적 유지보수 이용 피드백
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Container Runtime

Hardware

Connected Service
(Command Mediator)

Orchestrator

Operating System

VCE Container Registry

Container Instance

Binary/Library

App

Executer

Container Instance

Binary/Library

App

Executer

Container Instance

Binary/Library

App

Executer

Clevi-X MDLM ( M Double LM - Massive Multimodal Language Model )은

인간의 컴퓨팅 사용 환경 및 방식, 구조, 절차를 학습하여 컴퓨팅을 지원할 수 있도록 설계되었습니다.

CLK (Clevi Linux Kernel) 기반 경량 컨테이너 환경은

바이러스의 침입 및 악의적 접근은 물론 권한을 넘어서는 모든 작업이 불가능하도록 설계되었습니다.

여러 익명 유저가 다양한 목적을 가지고

접속하는 클라우드 컴퓨팅 환경은 악의적 사용자도 물론 접속할 수 있습니다.

이런 유저에게서 안전을 보장하기 위해 Clevi는 SVCE로 불리는

안전한 가상 격리 컴퓨팅 환경을 만들어 모델에게 사용할 수 있도록 제공합니다.

각종 인터넷 접속이나, 계산, 코드 실행, 결과 검증, 파일입/출력을 위한 안전한 격리 공간을

제공함으로 모델에게 출력 데이터의 신뢰성과 작업 실행 능력을 부여하는

한편 악의적 의도를 가진 해킹, 데이터 유출, 모델을 이용한 공격, 모델을 향한 공격 등에서

안전한 환경을 제공합니다.

06 On-premises: 격리 환경

Clevi-X MDLM 모델을 위한 안전한 격리 컴퓨터 환경

42

Virtual Compute Environment
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댐 수위 관제
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고급 DevOps 파이프라인 개선과 지속적 코드 품질 관리
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07 도입 시나리오: DevOps

도메인

DevOps, CI/CD, 마이크로서비스

사용자

DevOps 리드 ‘이영희’

ARI가 분석한 업무 요구사항
수십 개의 마이크로서비스 코드 저장소에 대해 커밋 발생 시 자동 빌드, 
유닛/통합 테스트 실행

컨테이너 이미지 보안 취약점 스캔 후 품질 미달 시 LLM이 코드 개선안 제안

테스트 커버리지·성능 측정 → 기준치 이하일 경우 Canary 배포 대신
Slack 알림 노드로 라우팅

사내 DevOps 베스트 프랙티스 문서, 클라우드 배포 정책 KB 참조

RBAC로 특정 고급 노드(배포 관련 노드) 수정은 DevOps 관리자만 가능

실행 과정

1. 자연어 명령

“각 서비스에 커밋 발생 시 빌드, 테스트, 취약점 스캔 후 품질 기준 만족하면 Canary 배포, 
아니면 Slack 알림. 2주마다 LLM이 코드 품질 패턴 분석해 파이프라인 구조 개선 제안”

2. LLM 해석 & 워크플로우 생성

LLM(MES 전문가 페르소나) 노드가 센서 데이터 수집 노드(각 공장 API), 품질검사 코드 노드, 
파라미터 재조정 노드, 재고 확인 및 주문 노드, 머신러닝 예측 노드 생성

MES용 노드 템플릿과 GMP/품질 규정 KB 적극 활용

정책 변경(인증 절차 강화) → LLM 노드가 인증 노드 삽입

3. GUI 편집

이영희는 GUI에서 병렬 빌드 노드(다수 마이크로서비스 동시 처리) 구성

Canary 배포 노드 클릭 → “DevOps 엔지니어” 페르소나, 특정 API 사양 문서 경로 지정

4. 동적 의사결정

테스트 실패 시 LLM 노드가 로그 분석, 코드 수정안(예: 테스트 커버리지 향상용 코드) 생성 → 재실행

성능 저하 발생 시 대체 설정(리소스 할당 증가) 자동 제안

5. 장기 개선

2주 후 LLM 노드가 반복적 오류 패턴 감지, 파이프라인 구조 최적화
(불필요한 테스트 단계 제거, 병렬 처리 최적화) 제안

GUI에서 승인 후 즉시 반영, JSON 로그로 감사 추적



클레비 회사소개서

연구(R&D) 대규모 데이터 분석과 지능형 파이프라인 리팩토링

07 도입 시나리오: R&D

45

도메인
제조(MES) + 공급망 관리 + 예측 분석

사용자
글로벌 생산관리 총괄 ‘오준영’

ARI가 분석한 업무 요구사항
매일 수백 GB 규모의 실험데이터 HPC(고성능 컴퓨팅) 클러스터에서 수집

Spark 기반 전처리, 머신러닝 이상치 검출, 결과 그래프, PDF 보고서 자동 생성

한 달 주기로 LLM 노드가 결과 분석, 효율적 알고리즘 코드를
새로 생성해 파이프라인 자동 리팩토링

연구 윤리, 데이터 프라이버시 규정 KB 참조, 민감정보 마스킹 자동 적용

실행 과정

1. 자연어 명령

“매일 HPC 클러스터 데이터 전처리, 이상치 감지, 그래프+PDF 보고서 생성. 매달 성능 분석 후
LLM이 더 효율적인 알고리즘 코드로 파이프라인 자동 개선”

2. LLM 해석 & 워크플로우 생성

LLM(데이터 사이언티스트 페르소나)가 데이터 수집 노드, Spark 전처리 코드 노드, 머신러닝 모델 노드, 
그래프 생성 노드, PDF 리포트 노드, 성능 모니터 노드 구성

연구 윤리 KB 참조, 민감 데이터 마스킹 노드 삽입

3. GUI 편집

이창호는 GUI에서 반복 실행(매일), 월말 성능 분석 노드(조건 분기) 추가

LLM 노드 프롬프트 패널에서 “고성능 알고리즘 우선” 옵션 선택

4. 동적 의사결정

데이터 포맷 변경 시 LLM 노드가 오류 감지→코드 개선 후 재실행

머신러닝 모델 성능 저하 감지 시 LLM 노드가 다른 알고리즘
(예: 랜덤포레스트→XGBoost) 코드 생성 제안

5. 장기 개선

한 달 후 LLM 노드가 반복적 패턴 분석, 파이프라인 노드 재배치(전처리 단계를 병렬화), 
더 효율적 API 호출 구조 제안

GUI에서 승인 후 JSON 업데이트, 로그 기록
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도메인
인사관리(HR), 교육 추천

사용자
HR 총괄 ‘정미희’

ARI가 분석한 업무 요구사항
매월 말 각 국가 지사의 신규 입사자 목록 수집, 이력서 스킬 분석, 
부족 스킬별 맞춤 교육 추천

지역별 HR 규정, 개인정보 보호 정책 준수, 민감 데이터 마스킹

6개월 주기로 성과 데이터 수집 후 LLM 노드가 교육 커리큘럼 코드 재생성, 국제
HR 정책 변화 시 자동 반영(예: 추가 인증 노드 삽입)

실행 과정

1. 자연어 명령

“매월 말 각 지사 신규 입사자 정보 가져와 이력서 분석, 부족 스킬 교육 배정, 
민감정보 보호, 6개월 후 성과 검토 후 커리큘럼 재설계”

2. LLM 해석 & 워크플로우 생성

LLM(HR 전문가 페르소나): HR API 노드, 이력서 파싱 코드 노드, 교육 추천 노드, 개인정보 마스킹 노드, 
성과 평가 노드, 커리큘럼 재설계 노드 구성

국제 HR 정책 KB 참고, 보안 정책 문서 분석해 인증 노드 삽입

3. GUI 편집

정미희는 GUI로 조건 분기(특정 스킬 부족 시 특정 교육과정 할당) 구성

LLM 노드 클릭 → “HR 전문가” 페르소나 설정, 프롬프트 패널에서 “문서 KB경로” 지정

4. 동적 의사결정

특정 지역 이력서 포맷 변경 → LLM 노드가 파싱코드 수정→재실행

6개월 후 성과데이터 분석: LLM 노드가 교육 커리큘럼 구조적 변경
(예: 코드로 표현된 교육 과정 리스트) 제안

5. 정책 반영

개인정보 보호 규정 업데이트 시 LLM 노드가 마스킹 노드 파라미터 변경, 승인 후 반영
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화재 재난 관재-정확한 발화지점 감지
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07 도입 시나리오: 화재 재난 관제

화재 재난 관제-화재 분석 리포팅
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